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« Reprezentacia sieti

» Entity G:= (V, E)
« Relacie
« Vychodiska pre IR:
« Ohodnotenie vrcholov
 Ohodnotenie hran
« Kardinalita incidencii
* Typy vrcholov/relacii (kontextové siete)



Paper

WHITE, S., SMITH, P. Algorithms for estimating
relative importance in networks. In Proceedings of
the ninth ACM SIGKDD international conference on

Knowledge discovery and data mining. ACM Press,
2003, pp. 266 - 275.



Global vs. relative importance

« Global — node ranked relative to ALL
nodes in ENTIRE graph

« Global relative — node ranked relative
to ALL nodes in SUBgraph

« Relative — node randed relative to
ROOT nodes in ENTIRE graph



Content of paper

0. Legacy approaches [Related work]
1. Graph theory, weighted paths

2. Markov chain models

1. Mean first-time passages
2. PageRank, HITS extensions
3. k-step Markov Chain arrival probabilities



Metdda automatizovaného
ziskavania metadat

alebo

Ako v grafoch vyhladavam ja
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Po vygenerovani konceptov
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A. Vektorovy pristup

« Vektorova reprezentacia konceptu:

e vahovana X vektorovych reprezentacii
objektov vyucby

 Podobnost”
« kosinusova vzdialenost konceptov x a y

2xy,
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Cosim(x, y)=




B. Sirenie aktivacie

« Doménovy model = kontextova siet
e Sirenie energie medzi vrcholmi grafu
* Sirenie pre kazdy koncept

* Podobnost:
 stav siete na konci Sirenia

E
Asim(x, y)=<—log(d, )
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C. Analyza PageRank*-om

« Vytvorenie pseudodoménového modelu

e vahovany vzajomny vyskyt konceptu
vzhladom na objekt vyucby

« Vyuzitie PageRank*-u

e relativna dolezitost uzlov vzhladom na
korenovy uzol — ¢

« Vypocet pre kazdy koncept
 Podobnost”
« Implicitna - prestiz uzla



Ako vyhodnotit’ metodu?



